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บทคดัย่อ  

บทความนี้น าเสนอเกีย่วกบัการวเิคราะหต์ลาดสกุลเงนิดจิทิลั ซึง่เป็นทีน่ิยมของนักลงทุนในปัจจุบนั โดยมวีตัถุประสงค์
เพื่อหาแนวโน้มความสมัพนัธข์องราคาสกุลเงนิดจิทิลัแต่ละตวัแก่นักลงทุน และวเิคราะหต์ลาดสกุลเงนิดจิทิลั โดยใชอ้ลักอรธิมึ
การเรยีนรู้ของเครื่องด้วยโครงข่ายประสาทเทยีมส าหรบัการวเิคราะห์แล้ว แสดงความสมัพนัธ์ของขอ้มูลแนวโน้มราคา      
ในตลาดสกุลเงิน ซึ่งผลการวิเคราะห์ตลาดสกุลเงินดิจิทลัด้วยโครงข่ายประสาทเทียม แสดงให้เห็นว่าค่าสมัประสทิธิ ์
สหสมัพนัธข์องราคาเงนิดจิทิลัแต่ละตวัมคี่าตัง้แต่ -1 ถงึ 1 และค่าทีต่ดิลบแสดงว่าสกุลเงนิ 2 ค่า ไม่มคีวามสมัพนัธต่์อการ
ขึ้นลงของราคา และค่าเป็นบวกแสดงว่าสกุลเงนิ 2 ค่า มีความสมัพนัธ์ต่อการขึน้ลงของราคา และค่าที่เป็น 0 แสดงว่า    
สกุลเงินดิจิทลั 2 ค่าไม่มีความสมัพนัธ์ต่อกนั และค่าคลาดเคลื่อนเฉลี่ยก าลงัสองที่ 0.008 เพื่อรบัรองความถูกต้องของ
แนวโน้มตลาดสกุลเงนิดจิทิลั ควรมขีอ้มลูเกีย่วกบัแนวโน้มตลาดโลกมาพจิารณาดว้ย 

 
ค าส าคญั: โครงขา่ยประสาทเทยีม วเิคราะหต์ลาดสกุลเงนิดจิทิลั   
 
Abstract  
 This article presents an analysis of cryptocurrency markets, which are popular for investors nowadays.  The 

primary objectives of the present study were to examine correlation between individual cryptocurrency value and 

investors and to analyze cryptocurrency markets using machine learning algorithms with neural networks for 

correlational analysis of future cryptocurrency value trend. The results of digital currency market analysis with a neural 

network showed that the correlation coefficient for each cryptocurrency ranged between - 1 and 1.  The negative 

correlation indicates that two currencies did not have relationship with value fluctuation, while the positive value 

suggests that two currencies were correlated with value fluctuation.  The mean squared error (MSE)  of 0.008 was 

achieved to ensure the accuracy of crypto currencies market trends. It is highly recommended that include information 

of world market trends be considered in further analyses. 
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บทน า  

ในปัจจุบนัศาสตรข์องการวเิคราะหข์อ้มลูทางการตลาดส่งผลต่อการวางแผนเพื่อรองรบักบัสถานการณ์ตลาดโลก  
ที่มคีวามผนัผวนสูง (Foerster & Stephen, 1988) ดงันัน้จงึต้องอาศยัขอ้มูลประกอบการตัดสนิใจจ านวนมากในการวิเคราะห์
ขอ้มูลเชงิสถติเิพื่อการคาดการณ์หรอืการพยากรณ์ทีแ่ม่นย า (Cho, Van, Gulcehre, & Bougares, 2014) ซึง่จะน าไปสูก่ารวเิคราะห์
เพื่อสัง่การที่เหมาะสม ถ้าการพยากรณ์ขอ้มูลในอนาคตมคีวามแม่นย ามาก จะท าให้การจดัการสัง่การ วางแผนรองรบั   
ความเสีย่งและการบรหิารความเสีย่งสามารถท าไดด้มีากยิง่ขึน้ ความทา้ทายของการวเิคราะหแ์นวโน้มของดชันีราคาทีข่ ึน้
ลงของตลาดสกุลเงนิดจิทิลันัน้เกดิจากขอ้มูลที่มคีวามซบัซ้อนมาก จ านวนความต้องการซื้อ และต้องการขายเป็นตลาด
ออนไลน์ที่มคีวามผนัผวนอยู่ตลอดเวลา ขอ้มูลส าหรบัการวเิคราะหต์ลาดสกุลเงนิดจิทิลัเป็นขอ้มูลอนุกรมเวลา (Alexandrov & 
Benidis, 2019) และอาจจะเป็นขอ้มลูแบบเรยีลไทมไ์หลเขา้มาอย่างต่อเนื่อง ขอ้มลูอนุกรมเวลาเหล่าน้ีมอีตัตสหสมัพนัธ ์หรอื
ความสมัพนัธ์ทีเ่กดิจากเวลาของดชันีราคาของสกุลเงนิแต่ละตวั ฉะนัน้จงึเป็นประเดน็ปัญหาส าคญัทีน่ักลงทุนต้องท าการ
วเิคราะหข์อ้มลูทีม่หาศาลเหล่านี้ดว้ยตนเอง ซึง่ท าใหเ้กดิความคลาดเคลื่อนและเกดิความล่าชา้ในการเขา้ท าการซือ้ขายใน
ตลาดออนไลน์ 

ดังนัน้การศึกษาจึงให้ความสนใจเกี่ยวกับการวิเคราะห์ตลาดสกุลเงินดิจิทัลโดยใช้โครงข่ายประสาทเทียม 
(Hochreiter & Schmidhuber, 1997; Kristjanpoller & Minutolo, 2018) โ ดยอาศัย ข้อ มู ล ดัชนี ร า ค า จ าก เ ว็บ ไซต์  
https://goldprice.org/cryptocurrency-price และ https://www.quandl.com แล้วท าการวิเคราะห์หาความสัมพันธ์ของ
แนวโน้มตลาดสกุลเงนิดจิทิลัทีต่อ้งการดว้ยเทคนิคการเรยีนรูข้องโครงขา่ยประสาทเทยีม เพื่อหาแนวโน้มความสมัพนัธข์อง
ราคาสกุลเงินดิจิทัลแต่ละตัวแก่นักลงทุน (Cales, Chalkis, Emiris, & Fisikopoulos, 2018; Hileman & Rauchs, 2017; 
Lahmiri & Bekiros, 2019) 

 

วตัถปุระสงคง์านวิจยั 
1. เพื่อหาแนวโน้มความสมัพนัธข์องราคาสกุลเงนิดจิทิลัแต่ละตวัแก่นกัลงทุน   
2. เพื่อวเิคราะหต์ลาดสกุลเงนิดจิทิลัโดยใชอ้ลักอรธิมึการเรยีนรูข้องเครื่องดว้ยโครงขา่ยประสาทเทยีม 
 

ทบทวนวรรณกรรม  
แนวคิดในการวเิคราะห์ตลาดสกุลเงนิดิจทิลัส าหรบัหาแนวโน้มความสมัพนัธ์ของราคาสกุลเงนิดจิทิลัแต่ละตวั    

โดยใช้การเรียนรู้ของเครื่อง (Machine learning) (Abadi, Barham, Chen, & Chen, 2016; Chatzis & Siakoulis, 2018)          
จะประกอบดว้ยขอ้มลูและเครื่องมอืทางดา้นสถติเิพื่อท านายขอ้มลูผลลพัธ ์ ซึง่ผลลพัธใ์นทีน่ี้จะใชก้ารตดัสนิใจของนกัลงทุน
ในตลาดสกุลเงนิดจิทิลัต่อไป นอกจากนี้ยงัมกีารประยุกต์ใชก้ารเรยีนรูข้องเครื่องในหลายดา้น เช่น โมเดลการท านายของ     
เบเซียน (Bayesian predictive models) (Jang & Lee, 2017) โดยคอมพิวเตอร์จะรับข้อมูลเข้า และใช้อัลกอริทึมทาง
คณิตศาสตร์เพื่อหาค าตอบการเรียนรู้ของเครื่อง (Abadi, Barham, & Chen, 2016) โดยทัว่ไปจะเป็นการสนับสนุนหรอื
เสนอแนะ (Provide a recommendation) และ สุรชัย จันทร์จรัส (2556) ได้ท าการศึกษาเกี่ยวกับการพยากรณ์ราคา
หลกัทรพัยด์้วยวธิกีารนิวโรฟัซซี (Kuo, Chen, & Hwang, 2001) โดยมวีตัถุประสงคเ์พื่อพยากรณ์ราคาหลกัทรพัยโ์ดยใช้
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โครงข่ายประสาทเทยีมแบบฟัซซ ีซึ่งเป็นการท างานร่วมกนัระหว่างโครงข่ายประสาทเทยีมและฟัซซี ผลการวจิยัพบว่า    
การพยากรณ์ช่วงเวลาสัน้ ๆ  จะมคีวามคลาดเคลื่อนน้อยกว่าการพยากรณ์ทีห่่างออกไปหลายสปัดาห ์เป็นตน้ 

โครงข่ายประสาทเทียม 
โครงขา่ยประสาทเทยีมแบบเพอรเ์ซฟตรอนหลายชัน้ (Multi layers perceptron)  ประกอบดว้ยโครงขา่ย 3 ชัน้ คอื 

ชัน้ขอ้มลูเขา้ (Input layer)  ชัน้ซ่อน (Hidden layer) และชัน้ผลลพัธ ์(Output layer) โดยชัน้ซ่อนอาจมมีากกว่าหนึ่งชัน้ ดงัรปูที ่1 
 

 

รปูท่ี 1 : โครงขา่ยประสาทเทยีม (ชติพงษ์ กติตนิราดร, 2563) 

 โดยที ่ x  แทน ขอ้มลูเขา้อยูใ่นรปูเวกเตอร ์คอื 
1, 2, 3x x x 

   

  

 w  แทน ตวัถ่วงน ้าหนกัอยูใ่นรปูเมตรกิ คอื 
1, 2, 3

T

w w w
 
 

 

 b   แทน ค่าตวัเลขทัว่ไปเปรยีบเสมอืนตวัถ่วงน ้าหนกัตวัหนึ่ง 
 z   แทน ผลลพัธก์่อนค านวณฟังกช์ัน่กระตุน้ 
    แทน ฟังกช์ัน่กระตุน้ 

  y    แทน ผลลพัธ ์
 

เมื่อน าผลรวมของการคูณกนัของขอ้มูลเข้า ( x ) กบั ค่าน ้าหนัก ( w ) และบวกด้วยค่าไปแอส (b ) แล้วจะได้
ผลลพัธ ์( z ) ซึง่จะเขา้สู่ฟังก์ชนักระตุ้น (Transfer function) เพื่อปรบัค่าใหเ้ป็นผลลพัธ์สุดทา้ย ( y ) และชนิดของฟังกช์ัน่
กระตุน้ (Transfer function) จะสง่ผลต่อประสทิธภิาพของแบบจ าลองเช่นกนั 
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(a)    (b)   (c)  

รปูท่ี 2 : ฟังกช์ัน่กระตุน้ในโครงขา่ยประสาทเทยีม (Yilmaz & Ozkol, 2018) 
 

  รูปที่ 2 แสดงการสอนโครงข่ายประสาทเทยีมโดยสามารถเลอืกฟังก์ชัน่กระตุ้นในการท างานได้หลาย
แบบเพื่อใชใ้นการปรบัค่าการเรยีนรูใ้หเ้ขา้ใกลแ้นวโน้มทีน่่าจะเป็นทีสุ่ด  ซึง่ค่าความน่าจะเป็นมคี่าแตกต่างกนัออกไปตาม
ฟังกช์ัน้  ดงัรูปที ่2(a) แสดงฟังกช์ัน่กระตุ้นแบบลอกซกิค่าความน่าจะเป็นอยู่ที ่[0, 1], รูปที ่2(b) แสดงฟังกช์ัน่กระตุน้แบบ
แทนซกิค่าความน่าจะเป็นอยู่ที ่[-1, 1] และ รปูที ่2(c) แสดงฟังกช์ัน่กระตุน้แบบเพยีวลนิค่าความน่าจะเป็นอยู่ที ่[-1, 1] 

 

วิธีด าเนินการศึกษา  
 การศกึษาในเรื่องนี้จะด าเนินศกึษาเพื่อวเิคราะหข์อ้มูลตลาดสกุลเงินดจิทิลัเพื่อหาแนวโน้มความสมัพนัธก์นัของ
ตลาดบทิคอยน์ (Bitcoin) ซึ่งถือเป็นสกุลเงนิดจิทิลัทีไ่ดร้บัความสนใจมากที่สุดจากนักลงทุนในปัจจุบนั กบัสกุลเงนิดจิทิลั  
อื่น ๆ โดยจะวเิคราะห์บทิคอยน์มแีนวโน้มอย่างไร อะไรคอืสาเหตุของการเพิม่ขึน้และการลดลงของค่าเงนิดจิทิลันี้ ตลาด
ส าหรับสกุลเงินดิจิทลัอื่น (Altcoins) ที่แตกต่างกันมีการเชื่อมโยงกนัอย่างแยกไม่ออก หรือส่วนใหญ่เป็นอิสระต่อกนั            
ซึ่งการเรียนรู้ของเครื่องด้วยโครงข่ายประสาทเทียมจะคาดการณ์แนวโน้มของราคาได้อย่างไรว่าราคาจะขึ้นหรือลง  
เป้าหมายของบทความนี้คอืการแสดงของความสมัพนัธแ์นวโน้มของราคาสกุลเงนิดจิทิลั เพื่อแสดงแนวโน้มที่น่าสนใจว่า
ตลาดมผีนัผวนอย่างไร ดงัรปูที ่3 และตามขัน้ตอนดงัต่อไปนี้ 
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รปูท่ี 3 : Cryptocurrency prices (USD) (Bitcoin Price chart by Trading View, 2021) 
 

1. ติดตัง้เครือ่งมือเพื่อวิเคราะหข์้อมูล 
1.1 ติดตัง้โปรแกรมอนาคอนด้า (Anaconda) เป็นชุดเครื่องมอืหลกัในการพฒันาซอร์ฟแวร์ด้านวทิยาการ

ขอ้มลูและเพื่อรองรบัการการท างานโครงขา่ยประสาทเทยีมทีพ่ฒันาดว้ยภาษาไพทอน (Python) 
1.2 เชื่อมโยงขอ้มูลราคาบติคอยน์ สามารถเชื่อมโยงขอ้มูลสกุลเงนิดจิิทลัที่ต้องการส าหรบัน ามาวเิคราะห์

ขอ้มลูหาแนวโน้มของราคา โดยใชบ้ติคอยน์เอพไีอ (Bitcoin api) ซึง่เป็นบรกิารฟรขีอง Quandl.com 
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ตารางท่ี 1 การเชื่อมโยงขอ้มลูราคาบติคอยน์ 
 

Date Open High Low Close Volume 
(BTC) 

Volume 
(Currency) 

Weighted 
Price 

2021-02-10 875.01 892.06 810.02 810.07 15.62 13151.47 845.08 

2021-02-11 810.00 90.07 788.00 825.08 19.18 16097.32 839.15 

2021-02-12 825.56 870.09 807.42 841.86 8.15 6784.24 831.57 

2021-02-13 840.05 857.34 817.00 857.33 8.02 6780.22 844.93 

2021-02-14 858.20 918.05 857.16 900.04 18.74 16699.00 891.08 

จากนัน้ท าการเชื่อมโยงขอ้มลูราคาแลกเปลีย่น Kraken ก่อนอื่นใหเ้ชื่อมโยงอตัราแลกเปลีย่น บทิคอยน์ยอ้นหลงั
ส าหรบัการแลกเปลีย่น Kraken Bitcoin ดงัรปูที ่4 ใชใ้ชภ้าษาไพทอนสครปิตต่์อไปนี้ 
 

# include data to BTC price 
btc_usd_price_kraken = get_quandl_data('BCHARTS/KRAKENUSD') 

 

# include data to pricing data 
btc_trace = go.Scatter(x=btc_usd_price_kraken.index, y=btc_usd_price_kraken['Weighted Price']) 
py.iplot([btc_trace]) 

 

 
 

รปูท่ี 4 : อตัราแลกเปลีย่นบติคอยน์  24  ชัว่โมง (Bitcoin Price chart by Trading View, 2021) 
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 1.3 เชื่อมโยงข้อมูลราคาจากการแลกเปลี่ยนบีทีซี (BTC) เพิ่มเติม จะสงัเกตเห็นความสมัพนัธ์ในชุดข้อมูลนี้        
มกีารลดลงทีโ่ดดเด่นบางประการโดยเฉพาะในช่วงปลายปี 2017 และต้นปี 2021 มกีารเพิม่ขึน้อย่างรวดเรว็ ซึง่การเพิม่ขึน้
อย่างรวดเร็วนี้มีความจ าเพาะเจาะจง Kraken ซึ่งไม่ต้องการให้แสดงในภาพรวม ในการวิเคราะห์ราคา ลักษณะของ        
การแลกเปลี่ยนบิทคอยน์ คือการก าหนดราคาจะถูกก าหนดโดยอุปสงค์และอุปทาน ดงันัน้จึงไม่มีการแลกเปลี่ยนที่มี           
“ราคาหลกั” ทีแ่ทจ้รงิของบทิคอยน์ เพื่อแกไ้ขปัญหานี้พรอ้มกบัการลดลงอย่างรวดเรว็ ซึง่น่าจะเป็นผลมาจากการขดัขอ้ง
ทางเทคนิคและความบกพร่องของชุดขอ้มูล ดงันัน้ต้องโหลดขอ้มูลจากการแลกเปลี่ยนบทิคอยน์ รายใหญ่อีกสามแห่ง    
เพื่อค านวณดัชนีราคารวมของบิทคอยน์ ได้แก่  COINBASE, BITSTAMP, ITBIT แล้วท าการรวมดัชนีราคาทัง้                   
3 แหล่งขอ้มลูเขา้ดว้ยกนั ดงัรปูที ่5 และก าหนดสครปิตภ์าษาไพทอนไดด้งันี้ 
 

# include data to BTC exchanges 
exchanges = ['COINBASE','BITSTAMP','ITBIT'] 
exchange_data = {}; exchange_data['KRAKEN'] = btc_usd_price_kraken 

 

 
 

รปูท่ี 5 : แนวโน้มของราคาบทิคอยน์ 1 ปี (Bitcoin Price chart by Trading View, 2021) 
 

 1.4 ขัน้ตอนต่อไป คือการแสดงกราฟชุดข้อมูลราคาของสกุลเงินดิจิทัลแต่ละตัว แล้วก าหนดฟังก์ชนัตัวช่วย      
เพื่อจดัเตรยีมขอ้มูลสร้างกราฟจากดาต้าเฟรม ขัน้แรกด าเนินการดาวน์โหลดข้อมูลจากการแลกเปลี่ยนแต่ละครัง้ลงใน
หน่วยความจ าของดาตา้เฟรม ดงัรปูที ่6 
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รปูท่ี 6 : ชุดขอ้มลูราคา 
 

2. เช่ือมโยงข้อมูลราคาสกลุเงินอ่ืน ท่ีไม่ใช่บิทคอยน์ 
เมื่อไดชุ้ดขอ้มูลอนุกรมเวลาราคาของบทิคอยน์แลว้ จากนัน้จะเชื่อมโยงขอ้มูลราคาส าหรบัสกุลเงนิดจิทิลัที่ไม่ใช่

บทิคอยน์ ซึง่โดยทัว่ไปเรยีกว่า เอแอลทคีอยน์ (Altcoins) ซึง่ข ัน้ตอนนี้จะสรา้งแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทยีมส าหรบั
วิเคราะห์ข้อมูลโดยก าหนดโครงข่ายประสาทเทียม (Ariyo, Adewumi, & Ayo 2014) ประกอบด้วยโครงข่าย 3 ชัน้ คือ       
ชัน้ขอ้มูลเขา้ (Input Layer) ชัน้ซ่อน (Hidden Layer) และชัน้ผลลพัธ ์(Output Layer) น าเขา้ ใชข้อ้มูลรายวนัของตลาดเงนิดจิทิลั 
ระหว่างปี 2019 - 2020 จากเวบ็ไซต์ COINBASE, BITSTAMP, ITBIT ได้แก่ ราคาเปิดตลาด, ราคาต ่าสุด, ราคาสูงสุด, 
ราคาปิดตลาด, ขอ้มลูระดบัการขึน้ลง, ขอ้มลูน ้าหนกัราคา จ านวนชุดขอ้มลู 730 ระเบยีน 

 2.1 ก าหนดให้ X(t) = {x1, x2, …, xn} คือ เซตของตัวแปร ข้อมูลเข้าที่เวลา t เมื่อ n คือจ านวนตัวแปร            
ด้านป้อนเข้า Y(t+1) = {yt} คือ เซตของข้อมูลตัวแปรผลลพัธ์ที่เวลา t+1 ท าการแบ่งข้อมูล 730 ระเบียนเป็น 2 ชุด คือ       
ชุดส าหรบัสอนโครงขา่ย (Training set) จ านวน 511 ระเบยีน และชุดทดสอบ (Test set) จ านวน 219 ระเบยีน 

 2.2 ท าการเตรยีมขอ้มลู (Preprocessing) โดยท าการแปลงขอ้มลู (Normalization) ใหอ้ยู่ในช่วง [-1, 1]   
 2.3 ท าการสอนโครงข่ายประสาทเทยีม (Neural network training) โดยใชต้วัแปรขอ้มูลเขา้ X(t) และตวัแปร

ผลลพัธ ์Y(t+1) โดยใชข้อ้มลูชุดสอน 
 2.4 วดัค่าสมัประสทิธิส์หสมัพนัธด์ว้ยทฤษฎีเพยีร์สนัคอรเิลชัน่ (Pearson correlation) และสมัประสทิธิค์วาม

คาดเคลื่อนยกก าลงัสอง (MSE: Mean square error) 
การทดลองปรับเปลี่ยนค่าให้กับแบบจ าลองเพื่อหาค่าพารามิเตอร์ที่จะให้ค่าการวิเคราะห์ข้อมูลที่มีความ

คลาดเคลื่อนน้อยสดุ โดยตัง้ค่าพารามเิตอรท์ีเ่หมาะสมไดด้งัค่าทีแ่สดงในตารางที่ 2  
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ตารางท่ี 2  ค่าพารามเิตอรท์ีเ่หมาะสม  
 

ล าดบัท่ี วิธีการท่ีใช้ ค่าพารามิเตอร ์
1 อตัราการเรยีนรูใ้นชัน้ซ่อนและชัน้ผลลพัธ ์ 0.2/0.2/0.2 
2 ค่าโมเมนตมัในชัน้ซ่อนและชัน้ผลลพัธ ์ 1.2/1.2/1.2 
3 ฟังกช์ัน่กระตุน้ชัน้ซ่อน  Tansig 
4 ฟังกช์ัน่กระตุน้ชัน้ผลลพัธ ์ Purelin 
5 จ านวนรอบการเรยีนรู ้(Epochs)  150 
6 ค่าความผดิพลาดเป้าหมายทีใ่หโ้ครงขา่ยเรยีนรู ้ 0.001 

 

 2.5 ก าหนดฟังกช์นัตวัช่วย Poloniex API ส าหรบัการเชื่อมโยงขอ้มลูเกีย่วกบัเงนิดจิทิลั ซึง่จะใช ้Poloniex API 
เพื่อช่วยในการเชื่อมโยงขอ้มลู Altcoin โดยก าหนดฟังกช์นัตวัช่วยสองอย่าง เพื่อดาวน์โหลดและแคชขอ้มลู JSON จาก API นี้ 

 2.6 ดาวน์โหลดขอ้มลูการซือ้ขายจาก Poloniex altcoins สว่นใหญ่ไม่สามารถซือ้ไดโ้ดยตรงดว้ยสกุลเงนิดอลล่าร ์
ในการรบัเหรยีญ Altcoins เหล่านี้ ทัว่ไปจะซื้อบติคอยน์ จากนัน้จงึแลกเปลี่ยนบติคอยน์เป็น Altcoins ในการแลกเปลีย่น
สกุลเงนิดจิทิลั ด้วยเหตุนี้จงึต้องดาวน์โหลดอตัราแลกเปลี่ยนเป็นบทีีซ ี(BTC) ส าหรบัแต่ละเหรยีญ จากนัน้จะใช้ขอ้มูล     
การก าหนดราคาบทีซีทีีม่อียู่เพื่อแปลงค่านี้เป็นยเูอสด ี(USD) 

 

 
 

รปูท่ี 7 : ตวัอย่างเชื่อมโยงขอ้มลู Altcoin ระหว่างปี 2015 - 2017 
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3. ท าการวิเคราะหส์หสมัพนัธ ์(Perform correlation analysis) 
อตัราแลกเปลี่ยนสกุลเงินดิจิทลัแม้จะมคี่าและความผนัผวนที่แตกต่างกนัอย่างมาก แต่ก็ดูมีความสมัพนัธ์กนั

เลก็น้อย โดยเฉพาะอย่างยิง่นับตัง้แต่การพุ่งสูงขึน้ของราคาในเดอืนเมษายน ปี 2017 ความผนัผวนเลก็น้อยหลายอย่าง    
ดูเหมอืนจะเกดิขึน้พรอ้มกนัทัว่ทัง้ตลาด แต่การคาดเดาหรอืการวเิคราะหโ์ดยขาดหลกัฐานทางสถติติวัเลขจะยงัไม่สามารถ
แสดงแนวโน้ม เพื่อเสนอแนะนักลงทุนได้ ฉะนัน้จึงต้องสร้างสถิติรองรับและทดสอบสมมติฐานสหสัมพันธ์ โดยใช้             
วธิแีพนดาสคอร์ (Pandas corr) จากนัน้ค านวณค่าสมัประสทิธิส์หสมัพนัธแ์บบเพยีรส์นัส าหรบัแต่ละคอลมัน์ในดาต้าเฟรม
เทยีบกบัคอลมัน์อื่น ๆ 
 ความสมัพนัธ์ของการค านวณโดยตรงบนอนุกรมเวลาที่ไม่อยู่นิ่ง (เช่น ข้อมูลราคา) สามารถให้ค่าสหสมัพนัธ์   
แบบเอนเอียงได้ สามารถแก้ปัญหานี้ได้ โดยใช้วิธี Pct_change () ก่อนจะแปลงแต่ละเซลล์ในดาต้าเฟรมจากค่าราคา         
ทีแ่น่นอนเป็นรอ้ยละของผลตอบแทนรายวนั ซึง่ก าหนดใหเ้ชื่อมโยงกบัขอ้มลูปี 2019 โดยก าหนดสครปิตไ์พทอนดงันี้ 
 

# Calculate for cryptocurrencies in 2019 
combined_df_2019 = combined_df[combined_df.index.year == 2019] 
combined_df_2019.pct_change().corr(method='pearson') 

 
 

ผลการวิจยัและอภิปรายผล  
 ผลการการวเิคราะห์หาแนวโน้มความสมัพนัธ์ของราคา ดงักรอบสแีดงเขม้ที่เรยีงต่อกนัแสดงถึงความสมัพนัธ์      
ที่แขง็แกร่ง (สกุลเงนิแต่ละชนิดที่ความสมัพนัธ์กบัตวัเองเป็นอย่างมาก) และค่าสนี ้าเงนิเขม้แสดงถึงความสมัพนัธ์แบบ
ผกผนัทีแ่ขง็แกร่ง สฟ้ีา / สม้ / เทา / น ้าตาลอ่อน ค่าทัง้หมดทีอ่ยู่ระหว่าง แสดงถงึระดบัความไม่สมัพนัธก์นัหรอืแตกต่างกนั             
เพื่อความเชื่อมัน่ต่อการวเิคราะหแ์นวโน้มของขอ้มลู โดยใชฟั้งกช์ัน่การเรยีนรูข้องโครงข่ายประสาทเทยีมดว้ยสครปิภาษา                  
ไพทอน  จงึใชร้ะบบวเิคราะหแ์นวโน้มความสมัพนัธข์องราคาสกุลเงนิดจิทิลัในปี 2020  ไดแ้ก่สกุลเงนิ BTC, XRP, XMR, 
XEM, STR, SC, LTC, ETH, ETC, DASH  ดงัรปูที ่8 
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รปูท่ี 8 : แนวโน้มความสมัพนัธข์องสกุลเงนิดจิทิลั ปี 2019 
  

 ผลการเรยีนรู้ของเครื่องด้วยโครงข่ายประสาทเทยีม แสดงให้เหน็ความสมัพนัธร์ะหว่างเสน้คาดการณ์แนวโน้ม
ราคาตลาดสกุลเงินดิจิทัล (เส้นสีส้ม) กับ เส้นราคาจริง ณ เวลาจริง (เส้นสีฟ้า) โดยใช้ข้อมูลน าเข้าแบบเรียลไทม์        
ระหว่างวนัที ่17 เมษายน 2564 ถงึ18 พฤษภาคม 2564 แสดงดงัรปูที ่9 
 

 
รปูท่ี 9 : การคาดการณ์แนวโน้มราคาตลาดสกุลเงนิดจิทิลั (Bitcoin : USD) 
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ผลการหาประสทิธภิาพ (Performance) ของโมเดลโครงข่ายประสาทเทยีมดว้ยค่าความคลาดเคลื่อนเฉลีย่ยกก าลงัสอง 
(MSE : Mean square error) ที่ 0.008 แสดงให้เหน็ว่าแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียม สามารถเรียนรู้จากชุดขอ้มูล
น าเขา้ และชุดทดสอบ และให้ค่าความคลาดเคลื่อนที่เข้าใกล้ 0 จงึกล่าวได้ว่าการวเิคราะห์ตลาดสกุลเงินดจิทิลั โดยใช้
โครงขา่ยประสาทเทยีมสามารถแสดงแนวโน้มความสมัพนัธข์องราคาสกุลเงนิดจิทิลัแต่ละตวัแก่นกัลงทุนไดอ้ย่างมปีระสทิธภิาพ 
ดงัรปูที ่10 

 

 
 

รปูท่ี 10 : การหาประสทิธภิาพการคาดการณ์แนวโน้มตลาดสกุลเงนิดจิทิลัดว้ย MSE 
 

สรปุผลการวิจยั 
จากผลการศกึษาขา้งต้นแสดงใหเ้หน็ผลการวเิคราะหต์ลาดสกุลเงนิดจิทิลัโดยใชโ้ครงขา่ยประสาทเทยีม  โดยวดั

ค่าสมัประสทิธิส์หสมัพนัธด์ว้ยทฤษฎีเพยีรส์นัคอรเิลชัน่ (Pearson correlation) ซึง่เป็นการหาความสมัพนัธร์ะหวา่งตวัแปร 
2 ตัว หรือ 2 ชุดที่อยู่ในมาตราการวัดระดับ Interval หรือ Ratio scale  ผลการวิจัยพบว่า ค่าสมัประสิทธิส์หสมัพนัธ์       
ของราคาเงนิดจิทิลัแต่ละตวัมคี่ามคี่าอยู่ระหว่าง -1.00 ถงึ 1.00 และค่าทีต่ดิลบแสดงว่าสกุลเงนิ 2 ค่า ไม่มคีวามสมัพนัธต่์อ
การขึน้ลงของราคา และค่าเป็นบวกแสดงว่าสกุลเงนิ 2 ค่า ตวัแปรมคีวามสมัพนัธ์ต่อการขึน้ลงของราคา และค่าที่เป็น 0 
แสดงว่าตวัแปร 2 ตวัไม่มคีวามสมัพนัธ์กนั และต้นแบบโครงข่ายประสาทเทยีมทีไ่ดส้ามารถเรยีนรูแ้ละคาดการณ์แนวโน้ม
ตลาดสกุลเงนิดจิทิลัโดยไดค้่าความคลาดเคลื่อนเฉลีย่ก าลงัสองที ่0.008 
 
ข้อเสนอแนะ 

เพื่อการวิเคราะห์แนวโน้มตลาดเงินดิจิทัลให้ถูกต้องมากขึ้น ควรจะเชื่อมโยงข้อมูลจากแหล่งข้อมูล หรือ        
ตลาดการค้าสกุลเงนิดจิทิลัอื่นที่เชื่อถือได้หลาย ๆ แหล่ง และควรปรบัเขตขอ้มูลให้เหมาะสมกบัการเรยีนรู้ของโครงข่าย
ประสาทเทยีม (Ba, Kiros, and Hinton 2016) หรอือาจใชเ้ทคนิคการเรยีนรูท้ีช่าญฉลาดขึน้ในอนาคตส าหรบัการวเิคราะห์
แนวโน้มของตลาดสกุลเงนิดจิทิลัต่อไป และการลงทุนมคีวามเสีย่งนักลงทุนควรศกึษาขอ้มูลผลติภณัฑท์ีส่นใจเขา้ท าก าไร
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กบัผูบ้รกิาร ตวัแทน หรอืแหล่งขอ้มูลทีน่่าเชื่อถอื ซึง่งานวจิยันี้เป็นเพยีงการน าเสนอการวเิคราะหแ์นวโน้มตลาดสกุลเงนิ
ดจิทิลัไม่สามารถคาดการณ์สถานการณ์อื่น ๆ ร่วมดว้ยได ้เช่น สถานการณ์การเมอืง สถานการณ์โรคระบาด สถานการณ์
เหล่าน้ีลว้นมผีลกระทบต่อการขึน้ลงของราคาสกุลเงนิดจิทิลัทัง้สิน้ 

ส าหรบันักลงทุนที่สนใจน าต้นแบบโครงข่ายประสาทเทยีมส าหรบัการคาดการณ์แนวโน้มตลาดสกุลเงนิดิจิทลั 
(Supannee, 2016) สามารถตดิตัง้ตน้แบบทีพ่ฒันาขึน้น้ีเขา้กบัเครื่องมอืการคาดการณ์แนวโน้มตลาดสกุลเงนิดจิทิลัอื่น เช่น 
RSI, Moving average เป็นต้น เพื่อผลการคาดการณ์ที่ถูกต้องและแม่นย า ซึ่งจะส่งผลต่อการเขา้ท าก าไรต่อนักลุงทุนใน
ระยะสัน้-ระยะกลาง ไดอ้ย่างมปีระสทิธภิาพยิง่ขึน้ต่อไป 
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