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บทคัดยอ 

วัตถุประสงค: เพ่ือวิเคราะหความคิดเห็นเกี่ยวกับราคาของสินทรัพยดิจิทัล เพ่ือพยากรณราคาที่คาดวาจะ

เกิดขึ้น จากนั้นนําผลที่ไดมาพัฒนาเปนระบบสนับสนุนการตัดสินใจสําหรับนักลงทุนรายยอย 

วิธีการศึกษา: รวบรวมขอมูลความคิดเห็นจากกลุมผูใชที่มีการแบงปนแนวคิด เทคนิค และบทวิเคราะหบน

เครือขายสังคมออนไลน ในแพลตฟอรม TradingView ซึ่งเปนชุมชนของนักลงทุนในสินทรัพยดิจิทัลที่ใหญ

ที่สุดในโลก ขอมูลระหวางวันที่ 1 กันยายน พ.ศ. 2565- 31 ธันวาคม พ.ศ. 2565 จํานวน 8,725 ขอความ              

ทําการวิเคราะหความรูสึกของขอความ เพื่อจําแนกประเภทขอความเปน 3 กลุม ไดแก ขอความเชิงบวก

สัมพันธกับทิศทางตลาดเปนบวก ควรทําการซื้อ ขอความเชิงลบสัมพันธกับทิศทางตลาดเปนลบ ควรทําการ

ขาย และขอความที่เปนกลางสัมพันธกับการไมควรทําการซื้อขาย แลวสรางแบบจําลองโดยพิจารณาจากความ

คิดเห็นของผูใชสวนใหญ คาดการณแนวโนมราคาาควรซื้อหรือขายในชวงเวลานั้น ๆ  

ขอคนพบ: จากการทดสอบความถูกตองของการพยากรณโดยใชคาราคาปดจริงของราคาสินทรัพยดิจิทัล 

เปรียบเทียบกับราคาที่ ไดจากการคํานวณดวยหลายวิธี ทั้งการทับซอน 1 วัน การใชคามาตรฐาน                          

การเปลี่ยนแปลงแนวโนม การหารอยละการเปลี่ยนแปลง และการวิเคราะหสหสัมพันธ พบวา ราคาจริงและ

ราคาพยากรณมีความสอดคลองกัน มีคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธสูงถึง 0.89 เมื่อทดสอบสมมติฐานเชิงเปนเหตุ

เปนผล ดวยวิธี Granger-Causality Test พบวาคาความรูสึกของผูใชเทรดดิงวิวเกี่ยวกับราคาสินทรัพยดิจิทัล

มีแนวโนมไปในทิศทางเดียวกัน  

การประยุกตใชจากการศึกษานี้: จากการวิเคราะหสหสัมพันธระหวางราคาจริงและราคาจากการพยากรณ มี

ความสัมพันธกันในระดับสูงในทิศทางเดียวกัน ซึ่งสามารถนําผลลัพธนี้ไปใชสําหรับการวิเคราะหจุดเปลี่ยนและ

การพยากรณราคาสินทรัพยดิจิทัลได เมื่อนําเทคนิคที่ไดจากการวิจัยนี้ไปสรางเปนระบบที่รวบรวมความคิดเห็น
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จากผูใชอัตโนมัติ และวิเคราะหอารมณตลาดตามเวลาจริง สามารถใชสนับสนุนการตัดสินใจเกี่ยวกับการลงทุน 

รวมถึงคาดการณความผันผวนของราคาในระยะสั้นได 

คําสําคัญ: สินทรัพยดิจิทัล ผูใชที่เสนอแนวคิดทางออนไลน การวิเคราะหความรูสึก การซื้อขายดิจิทัล แนวคิด

การซื้อขาย 

 

Abstract 

Purpose: The objective of this study is to conduct sentiment analysis of users' ideas on a 

social media platform, including comments about the prices of digital assets, to forecast 

potential price changes. Subsequently, the obtained results will be utilized to develop a 

decision support system for individual investors. 

Methodology: The study involves collecting ideas, trading techniques, graph analysis, and 

market opinions from online trader community, TradingView is the largest global community 

of cryptocurrency investors. Data was collected between September 1, 2022 and December 

31, 2022, comprising a total of 8,725 text entries. The analysis focuses on categorizing the 

sentiments of these texts into three groups: positively related to a bullish market direction 

suggesting buying, negatively related to a bearish market direction suggesting selling, and 

neutral sentiments related to do not trading. Subsequently, a model is developed based on 

the majority user opinions to predict whether buying or selling is advisable during specific time 

periods. 

Findings: The forecasting accuracy using actual closing prices of digital assets compared to 

forecasting prices from various calculation methods, including 1-day overlap, standardized 

value, trend change analysis, percentage change, and correlation analysis, it was found that 

the actual prices and forecasting prices were in close agreement. The Pearson Correlation 

coefficient was as high as 0.89. Using the Granger-Causality Test, it was revealed that the 

sentiments of users on TradingView regarding digital asset prices tended to move in the same 

direction. 

Applications of this study: The analysis revealed a high correlation between actual and 

forecasted prices in the same direction. This result can be used to analyze turning points and 

forecast the prices of digital assets. By integrating the techniques from this research into an 

automated system that aggregates user opinions and analyzes real-time market sentiment, it 
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can serve as a decision support tool for investment, including short-term price volatility 

predictions. 

Keywords: digital assets, crowd idea user, sentiment analysis; price prediction, digital trading, 

trading ideas 

 

1. บทนํา 

 การพัฒนาทางเทคโนโลยีอยางรวดเร็วในปจจุบันนั้น กอใหเกิดนวัตกรรมใหมๆ ที่ถูกคิดคนและสรางขึ้น

เพ่ือตอบสนองความตองการของผูคน สินทรัพยดิจิทัลเปนนวัตกรรมหนึ่งที่เก่ียวของกิจกรรมทางเศรษฐกิจทั้ง

ในภาคการผลิตและภาคการเงิน และไดรับความสนใจจากทั่วโลก ซึ่งสินทรัพยดิจิทัล (Digital Asset) เปน

หนวยอิเล็กทรอนิกสที่แสดงมูลคาเหมือนสินทรัพยทั่วไป แตเปนสินทรัพยที่จับตองไมได ถูกสรางข้ึนบนระบบ

หรือเครือขายอิเล็กทรอนิกส สามารถซื้อ-ขายแลกเปลี่ยนความเปนเจาของได ความโดดเดนของสินทรัพย

ประเภทนี้คือ ในกระบวนการแลกเปลี่ยน ไมตองผานตัวกลาง เนื่องจากไมตองมีคนหรือสถาบันการเงินเปน

ตัวกลาง แตสามารถดําเนินธุรกรรรมตางๆบนออนไลนไดทั้งหมดผานระบบบล็อกเชน และการไมผานตัวกลาง 

ก็ทําใหสามารถทําการซื้อ-ขายไดตลอดเวลาไมมีวันหยุด (Suepaisal, 2021)  

 การซื้อขายแลกเปลี่ยนสินทรัพยดิจิทัลมีสัดสวนท่ีเพ่ิมขึ้นอยางรวดเร็ว เนื่องจากผลตอบแทนที่สูงมาก 

สินทรัพย เชน บิทคอยน มีอัตราผลตอบแทน 4 ป (4-year index total return) ถึงรอยละ 795.15 คิดเปน

ผลตอบแทนเฉลี่ย (Average return) รอยละ 72.97 ตอป แมวาจะอัตราผลขาดทุนสูงสุด (Maximum 

drawdown) ถึงรอยละ -95.03 (Coinmarketcap, 2022) ประเทศไทยจึงไดมีการออกพระราชกําหนด                    

การประกอบธุรกิจสินทรัพยดิจิทัล พ.ศ. 2561 (SEC, 2022) ข้ึน เพื่อกํากับดูแลการออกเสนอขาย และการ

ประกอบธุรกิจที่เกี่ยวของ  

 
ภาพที่ 1  อัตราการเติบโตของมูลคาตลาดของสินทรัพยดิจิทัล ตั้งแต ค.ศ. 2017-2022 

ที่มา : 2023 Digital Asset Outlook 
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 จากภาพที่ 1 จะเห็นวามูลคาตลาดของสินทรัพยดิจิทัลมีอัตราการเติบโตที่รวดเร็ว ถือเปนมิติใหมแหง

การลงทุน และดวยความคาดหวังผลตอบแทนที่คอนขางสูง ทําใหเริ่มมีผูสนใจที่จะลงทุนกันมากขึ้นอยาง

รวดเร็ว แตผลตอบแทนท่ีสูงก็มาพรอมกับความเสี่ยงสูงเชนกัน สินทรัพยดิจิทัลที่รูจักกันแพรหลายท่ีสุดคือ 

สกุลเงินดิจิทัลอยางคริปโตเคอรเรนซี (Cryptocurrency) นอกจากนี้ ยังมีสินทรัพยดิจิทัลอื่นๆ อีกเชน โทเคน

ดิจิทัลเพ่ือการลงทุน (Investment token) และโทเคนดิจิทัลเพ่ือการใชประโยชน (Utility token) ซึ่ง

สินทรัพยดิ จิทัลเหลานี้มีประโยชนในเชิงธุรกิจอยางมาก ทั้ งนี้สินทรัพยดิจิทัลอาจเปนสื่อกลางใน                     

การแลกเปลี่ยนอีกทางเลือกหนึ่ง หรือเปนเครื่องเก็บรักษามูลคาของเงินหรือวัตถุมีคาที่นํามาซึ่งโอกาสทาง

ธุรกิจมากมาย ทั้งชวยลดตนทุนในการทําธุรกรรม เพ่ิมความโปรงใสในการดําเนินงานจากโครงสรางพื้นฐาน

อยางบล็อกเชน (Blockchain) และสามารถซือ้ขายแลกเปลี่ยนไดอยางรวดเร็ว (SEC, 2022) 

 สกุลเงินดิจิทัล (Cryptocurrency) ถือเปนสินทรัพยดิจิทัลที่มีความสําคัญตอระบบการเงินและ                     

การลงทุนอยางมาก สะทอนจากมูลคาตามราคาตลาด (Market Cap) ของสินทรัพยดิจิทัลท่ัวโลกในปจจุบันที่มี

มูลคาสูงถึง 1.8 ลานลานดอลลารสหรัฐ หรือราว 61 ลานลานบาท หรือสูงกวามูลคาของเศรษฐกิจไทยเกือบ  4 

เทา โดยมูลคาตามราคาตลาดสวนใหญประมาณ รอยละ 41 เปนมูลคาตามราคาตลาดท่ีมาจากการซื้อขายบทิ

คอยน (BTC) รองลงมา คือ อีเธอเรียม (ETH) รอยละ 19 เทเทอร (USDT) รอยละ 4 ยูเอสดีคอยน (USDC) 

รอยละ 3.5 และไบแนนซคอยน (BNB) รอยละ 2 เมื่อเปรียบเทียบจํานวนรายการธุรกรรมเฉลี่ยตอวันใน

เครือขายสกุลเงินดิจิทัลที่ผานมาทั้งหมด บิตคอยนก็ยังคงเปนสกุลเงินดิจิทัลท่ีมีปริมาณธุรกรรมเฉลี่ยตอวัน             

สูงที่สุด และไดรับการสนับสนุนจากหนวยงานภาครัฐและภาคเอกชนสูงที่สุดอีกดวย กลาวโดยสรุป แมวาจะมี

สกุลเงินดิจิทัลหลายชนิด แตบิทคอยนก็ยังเปนผูนําทั้งในดานมูลคาตามตลาดและปริมาณธุรกรรม จึงทําให             

บิทคอยนเปนท่ีสนใจอยางมากของนักวิเคราะหทางการเงินและเศรษฐศาสตร (Goldman Sachs (Asia) 

L.L.C., 2021) 

 

ภาพที่ 2  ราคาของบิทคอยนตั้งแตเปดตัวจนถึงปจจุบัน (ค.ศ. 2012-2023) 
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 จากภาพที่ 2 จะสังเกตไดวามูลคาของบิทคอยนในอดีตจนถึงปจจุบันมีการผันผวนในระยะสั้นสูงมาก 

สงผลกระทบใหประสิทธิภาพของการที่จะนําบิทคอยนมาใชเปนตัวกลางในการแลกเปลี่ยนสินคาและบริการ

รวมถึงยังสงผลกระทบถึงตนทุนของผูประกอบการและผูบริโภคที่ใชบิทคอยนในการแลกเปลี่ยนสินคาและ

บริการอีกดวย แตอีกทางหนึ่งการที่ราคามีความผันผวนสูงก็แสดงใหเห็นถึงโอกาสในการลงทุนเพื่อที่จะไดรับ

ผลตอบแทนที่สูง ถึงแมวาจะมีการศึกษาเกี่ยวกับปจจัยที่มีอิทธิพลตอราคาของบิทคอยน แตเนื่องจากปจจัยที่

กําหนดราคาของบิทคอยนยังไมอาจระบุไดอยางชัดเจน แตนักลงทุนจํานวนมากก็มีความพยายามใน                     

การเสาะหาวิธีที่จะคาดการณการเปลี่ยนแปลงของราคาดังกลาว เพ่ือทํากําไรจากสวนตางของการเปลี่ยนแปลง

นั้น แนวทางที่ไดรับการยอมรับ ไดแก การใชทฤษฎีของกราฟราคา (Dow theory) การวิเคราะหทางเทคนิค 

(Technical analysis) การวิเคราะหปจจัยพ้ืนฐาน (Fundamental analysis) และการวิเคราะหขาวและ

ตัวเลขเศรษฐกิจ เปนตน (Nti, Adekoya, & Weyori, 2020) 

 นักลงทุนจํานวนมากใหความสําคัญกับการวิเคราะหขอมูลขาวสาร โดยเฉพาะขอมูลเชิงลึกจาก

อินเทอรเน็ตโดยและสื่อสังคมออนไลน ประกอบการตัดสินใจในการลงทุน แพลตฟอรมหนึ่งที่ไดรับความนิยม

อยางสูงทั่วโลกคือ “เทรดดิงวิว” (www.tradingview.com) ซึ่งเปนแพลตฟอรมท่ีใหบริการกราฟราคา

สินทรัพยที่ไดรับความนิยมมากขึ้นและมีการใชงานเปนแพรหลายมากข้ึนในกลุมนักลงทุน เทรดดิงวิวเปน

แพลตฟอรมที่ใหบริการฐานขอมูลของการลงทุนซึ่งเนนไปที่ปจจัยเชิงเทคนิค จุดเดนของเทรดดิงวิว คือเปน

แพลตฟอรมที่รวบรวมขอมูลไดครอบคลุมมากที่สุดทั้งราคาหุน (Stocks), สัญญาซื้อขายลวงหนา (Futures), 

กองทุนรวม (ETFs), พันธบัตรรัฐบาล (Bonds), อัตราแลกเปลี่ยน (Foreign Exchange), สินคาโภคภัณฑ 

(Commodity) ไปจนถึงสกุลเงินคริปโทเคอรเรนซ ี(Cryptocurrency) ทีม่ีขอมูลครอบคลุมไปท่ัวทุกภูมิภาคใน

โลก นอกจากนี้ เทรดดิงวิวยังออกแบบมาใหใชงานสะดวก ทั้งการปรับมุมมองกราฟ หรือการมีรายการที่เฝาดู 

(Watchlist) กําหนดหมวดหมูสินทรัพยไดเอง มีเครื่องมือทางเทคนิคใหเลือกใชมากมาย ผูใชงานสามารถเขียน

เครื่องมือทางเทคนิคขึ้นมาใชเอง และแบงปนใหผูอ่ืนใชได รวมถึงสามารถแจงเตือนเมื่อเกิดสัญญาณทาง

เทคนิคตามที่วางแผนไดดวย ที่สําคัญ เทรดดิงวิวถูกสรางใหเปนสังคมออนไลนของเหลานักลงทุนทั่วโลก ซึ่ง

ผูใชงานสามารถโพสตมุมมองกราฟของตัวเอง เพื่อแบงปนแนวคิดการลงทุนและยังใหคนอื่นมาแสดงความ

คิดเห็นหรือแลกเปลี่ยนไอเดียกันได หรือจะเลือกกดติดตามคนที่ชื่นชอบก็ยังได คลายกับทวิตเตอร (Twitter) 

ซึ่งหลังกอตั้งในป พ.ศ. 2554 ถือไดวาสังคมออนไลนแหงนี้ กลายเปนชุมชนท่ีเติบโตข้ึนแบบกาวกระโดดจากป

แรก ท่ีมีผูใชงานประมาณ 60,000 บัญชี จนปจจุบันมีผูใชงานมากกวา 10,000,000 บัญชีตอเดือน จาก 150 

ประเทศท่ัวโลก ไอเดียของผูใชงานนํามาแลกเปลี่ยนกันนี้จึงเปนที่มาของการศึกษาครั้งนี้ เนื่องจากผูวิจัยเห็นวา 

ความคิดเห็น อารมณ ความรูสึกที่แสดงออกในขอความที่ผูคนจํานวนมากแสดงออกผานการโพสตบนสื่อสังคม

ออนไลนนี้ อาจชวยใหสามารถเขาใจความผันผวนของราคาสินทรัพยที่ถูกกลาวถึงได 
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2. วัตถุประสงค 

 1) เพื่อวิเคราะหความรูสึกเชิงบวกและเชิงลบของผูใชสื่อสังคมออนไลน ที่สงผลกระทบตอราคา

สินทรัพยดิจิทัล 

 2) เพื่อพัฒนาระบบพยากรณราคาสินทรัพยดิจิทัลจากการรวบรวมความคิดเห็นของผูใชงานสื่อ

สังคมออนไลนจํานวนมาก สําหรับประกอบการตัดสินใจลงทุนในสินทรัพยดิจิทัลของนักลงทุนรายยอย 

 

3. วิธีการศึกษา 

 การศึกษานี้ ใชเทคนิคการประมวลภาษาธรรมชาติ โดยวิเคราะหความคิดเห็น อารมณ จากขอความของ

ผูใชงานสื่อสังคมออนไลน เพ่ือบงบอกความรูสึกของใชที่มีตอเหตุการณหรือสิ่งตางๆ (Nanli et al., 2012) 

การศึกษานี้ใหความสนใจในเนื้อหาการแบงปนความคิดเห็นในชุมชนออนไลนของผูใชงานแพลตฟอรม                  

เทรดดิงวิว โดยนําขอมูลมาวิเคราะหและจําแนกประเภทของความรูสึกตาง ๆ ซึ่งสามารถแบงไดเปน ความรูสึก

เชิงบวก (Positive) ความรูสึกเชิงลบ (Negative) หรือความรูสึกเปนกลาง (Neutral) ซึ่งการวิเคราะหอารมณ

ความรูสึกในขอความเก่ียวกับสินทรัพยดิจิทัล มีข้ันตอนการดําเนินงานดังนี ้

 3.1 รวบรวมขอมูล  

  ดําเนินการศึกษาดวยแนวคิดการวิจัยมนุษยศาสตรดิจิทัล (Tuamsuk et al., 2018) ทําการ     

คัดกรองเอาบทวิเคราะหราคาสินทรัพยดิจิทัล ตามกระบวนการแบบจําลองหัวขอในการศึกษาของ Prabpala 

et al.(2023) ขอมูลที่ใชในการวิเคราะหอารมณความรู สึกจากเนื้อหาของผูใชสื่อสังคมออนไลน ที่นํามา

ประมวลผลเพื่อทํ านายราคาสินทรัพย ดิ จิทั ล ในครั้ งนี  ผู วิ จัย ได เก็บรวบรวมขอมูลจากเว็บไซต  

tradingview.com โดยทําการดึง (Scraping) สกัด (Extract) และจัดเก็บเปนกลุมขอความของผูใชท่ีมีลักษณะ

เปนชุดขอมูลที่พรรณนาถึงแนวคิด การวิเคราะหทางเทคนิค ขาวสาร และการคาดการณแนวโนมราคาของบิท

คอยน ระยะเวลา 120 วัน โดยคนหาไอเดียจากสินทรัพยบิทคอยน (BTCUSD) เปนหลัก เนื่องจากเปน

สินทรัพยดิจิทัลที่มีมูลคาตลาด (Market cap) สูงที่สุด มีการซื้อขายอยางแพรหลาย และมีขอมูลไอเดียจาก  

นักลงทุนเปนจํานวนมากเพียงพอตอการศึกษาครั้งนี้ เปนเวลา 120 วัน ชวงเวลาศึกษาขอมูลเริ่มตั้งแตวันที่ 1 

กันยายน พ.ศ.2565 ถึง วันที่ 31 ธันวาคม พ.ศ. 2566  

 3.2 การวิเคราะหอารมณความรูสึก (Sentiment Analysis) 

  เปนการประมวลภาษาธรรมชาติ โดยวิเคราะหความรูสึกวิเคราะหอารมณจากขอความเพ่ือ                    

บงบอกความรูสึกของผูคนที่มีตอบางสิ่งบางอยาง โดยนําขอมูลมาวิเคราะหและจําแนกประเภทของความรูสึก

ตาง ๆ ซึ่งสามารถแบงไดเปน ความรูสึกเชิงบวก (Positive) ความรูสึกเชิงลบ (Negative) หรือความรูสึกเปน

กลาง (Neutral) (Nanli et al., 2012) โดยการคํานวณหาคาระดับความรูสึก (Sentiment) สามารถคํานวณ

ไดจากสูตรตอไปนี ้

𝑆௧ = ൜
1 ถา 𝑛௣ ≥ 𝑛௡

0 ถา 𝑛௣ ≤ 𝑛௡
                                                                                              (1) 
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 โดยที่  𝑆௧  คอื  คาระดับความรูสึกของขอความ 

 𝑛௣ คอื  จํานวนคําที่มีคาเปน เชิงบวก อยูในขอความ 

 𝑛௡  คือ  จํานวนคําที่มีคาเปน เชิงลบ อยูในขอความ 

  ถาประโยคหรือขอความนั้น ๆ มีจํานวนคําที่เปนเชิงบวกมากกวาหรือเทากับคําเชิงลบ จะใหคาของ

ขอความนั้นเปน 1 แตถาขอความนั้นจํานวนคําที่เปนเชิงบวกนอยกวาคําเชิงลบ จะใหคาของขอความนั้น มีคาเปน 

0 จากนั้นผูวิจัยไดคํานวณหาคาคะแนนความรูสึก เพ่ือนําคาคะแนนความรูสึก ที่ไดในแตละวันไปวิเคราะห

สหสัมพันธ (Correlation Analysis) ตอไป โดยใชสูตร 

𝑆௦ =
∑ 𝑠௧௩௜

𝑁
                                                                                                         (2) 

 โดยที ่ 𝑆௦  คือ  คาคะแนนความรูสึก และมีคาอยูระหวาง 0 – 1 

 𝑠௧௩௜ คอื  คาความรูสึกของแตละขอความ 

 𝑁  คอื  จํานวนขอความจากทั้งหมด  

  ดัชนีชี้วัดระดับความรูสึก (Sentiment Score) ที่ได จะเปนคาที่บงบอกทิศทางของราคาใน

ชวงเวลานั้น วาราคาจะมีการปรับตัวข้ึนหรือลงไดมากนอยเพียงใด  

 3.3 การพยากรณราคาสินทรัพย (Price prediction)   

  ขั้นตอนนี้เปนขั้นตอนการวิเคราะหขอมูลเพ่ือการทํานาย โดยผูวิจัยไดนําขอมูลจากนักลงทุนใน   

สื่อสังคมออนไลนที่ไดทําการวิเคราะหความอารมณความรูสึก (Sentiment Analysis) จากนั้นนําคะแนน

ความรูสึกที่ไดจากฝงที่มีจํานวนความเห็นของผูใชมากกวา มาคํานวณหาราคาเปาหมายของสินทรัพย จาก

คาเฉลี่ยราคายอนหลัง (Average True Range : ATR) ซึ่งเปนเครื่องมือทางเทคนิคที่ไชวัดความผันผวนของ

ราคา (Wilder, 1978) โดยปกติจะใชคาเฉลี่ย (Average) อยูที่ระดับ 7 วัน ในการคาํนวณดังสมการท่ี 3 

𝐶𝑢𝑟𝑟𝑒𝑛𝑡 𝐴𝑇𝑅 =
(𝑃𝑟𝑖𝑜𝑟 𝐴𝑇𝑅 × 6) + 𝐶𝑢𝑟𝑟𝑒𝑛𝑡 𝑇𝑅

7
                                                       (3) 

 

โดยที่  Current ATR  คือ  คา ATR ในวันที่ตองการทํานายราคา 

Prior ATR  คือ คา ATR วันกอนหนา  

จากนั้นนําคา Adjust Sentiment Score ที่ไดมาคูณกับ ATR(7) ก็จะไดระดับราคาที่คาดหวัง

วาจะเกิดการเปลี่ยนแปลงในวันนั้นๆ นําราคาดังกลาวมาบวกเขากับราคาปดของวันกอนหนา ก็จะไดราคา

พยากรณ ดังสมการท่ี 4 
𝑃𝑟𝑒𝑑𝑖𝑐𝑡𝑖𝑜𝑛 𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒 = 𝐸𝑀𝐴(7) + ൫𝐴𝑑𝑗𝑢𝑠𝑡 𝑆𝑒𝑛𝑡𝑖𝑚𝑒𝑛𝑡 𝑆𝑐𝑜𝑟𝑒 × 𝐴𝑇𝑅(7)൯             (4)      

โดยที่  Prediction price  คอื  ราคาที่คาดหวังวาจะเกิดข้ึน 

 EMA (7) คือ Exponential Moving Average ซึ่งเปนราคาปดเฉลี่ย 7 วันกอนหนา 

 Adjust Sentiment Score คือ คาคะแนนความรูสึกที่ปรับแตงแลว 

 ATR  คอื คา Average True Range ซึ่งเปนคาเฉลี่ยระดับราคา 7 วันกอนหนา 
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 3.4 การประเมินความแมนยําของการพยากรณ 

  เนื่องจากการเปรียบเทียบระหวางคาความรูสึกของผูใชนักลงทุนในสื่อสังคมออนไลนกับราคา

สินทรัพยดิจิทัลนั้นอาจจะยังไมสามารถมองเห็นถึงความสัมพันธระหวางความรูสึกกับการเปลี่ยนแปลงราคา 

ผูวิจัยจึงประเมินความแมนยําของการพยากรณดวยหลายเครื่องมือ ดังนี้ 

  1) การคํานวณแบบทับซอน 1 วัน (1-day overlap)  ซึ่งเปนการเปรียบเทียบระหวาง           

คาความรูสึกของนักลงทุนในสื่อสังคมออนไลนกับราคาสินทรัพยดิจิทัลแบบทับซอนกัน 1 วัน เพื่อตรวจสอบวา 

ตั วแปรทั้ งสองนี้ จะมีการ เ พ่ิม ข้ึนหรือลดลงในทิศทางที่ สอดคลอง กันหรือไม เพี ยงใด (Noakes & 

Rajaratnam,2016) 

  2) การคํานวณแบบใชคามาตรฐาน (Standardized) ใชการคํานวณหาคา Z-score ในการหา

คามาตรฐานของราคาบิทคอยนและคามาตรฐานของความรูสึกนักลงทุนการเปรียบเทียบขอมูลเพื่อหา

ความสัมพันธกัน (Cruciani et al.,1992) 

   3) การคํ านวณแบบการ เปลี่ ยนแปลงแนวโน ม  (Trend Change)  เป นการนํ าค า                  

การเปลี่ยนแปลงแนวโนมของคาความรูสึกของผูใชนักลงทุนในสื่อสังคมออนไลนกับการแปลงเปลี่ยนแนวโนม

ราคาสินทรัพยดิจิทัลมาเปรียบเทียบกัน (Moews, Herrmann, & Ibikunle, 2019) 

  4) การคํานวณเปอรเซ็นตการเปลี่ยนแปลง (Percentage change) เปนการวิเคราะหรอยละ

การเปลี่ยนแปลงวาทั้งสองตัวแปรมีการเพิ่มข้ึนหรือลดลงในสัดสวนกี่เปอรเซน็ต (Kaiser, 1989) 

  5) การทดสอบสมมติฐานเชิงเปนเหตุเปนผล โดยการทดสอบ Granger-Causality Test เพื่อดู

วาคาพยากรณสามารถทํานายราคาจริงในอนาคตไดหรือไม ดําเนินการโดยเริ่มจากการทดสอบความนิ่งของ     

ตัวแปรที่นํามาศึกษา (Unit Root Test) โดยวิธี Augmented Dickey – Fuller Test แลวนําตัวแปรที่ผาน   

การทดสอบดวยวิธี Augmented Dickey – Fuller Test มาทดสอบหาความสัมพันธเชิงดุลยภาพระยะยาวของ

ตัวแปรที่กําหนดไวในแบบจําลอง โดยวิธี Cointegration ของ Engle and Granger จากนั้น ทําการทดสอบ   

การปรับตัวในระยะสั้นของตัวแปร เพ่ือใหปรับตัวเขาสูดุลยภาพในระยะยาว โดยประยุกตใชเทคนิค Error 

Correction Model ของ Engle and Granger ขั้นตอนสุดทาย เปนการทดสอบสมมติฐานเชิงเปนเหตุเปนผล 

(Granger Causality Test) ทําการทดสอบโดยใชความหนวง 3 (lags=3) (Diks & Panchenko, 2006) 

  นอกจากนี้ ผูวิจัยยังใชวิธีคาความคลาดเคลื่อนกําลังสองเฉลี่ย (Mean Squared Error : MSE) วิธี  

คารากที่สองของคาความคลาดเคลื่อนกําลังสองเฉลี่ย (Root Mean Squared Error : RMSE) และวิธคีา

คลาดเคลื่อนสัมบูรณเฉลี่ย (Mean Absolute Error : MAE) เพ่ือใหครอบคลุมในประเด็นของระบบที่ทดลอง

ใชดวย 
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4. ผลการศึกษา 

 4.1 การรวบรวมขอมูล  

  จากการวิเคราะหหัวขอดวยวิธีแบบจําลองหัวขอ (Prabpala et al., 2023) ทําใหสามารถจําแนก

บทวิเคราะหราคาสินทรัพยดิจิทัล เม่ือพิจารณาวาความคิดเห็นที่กลาวถึงการวิเคราะหทางเทคนิค การซื้อขาย

และกลยุทธการเทรดในแตละวัน ผูวิจัยไดคัดกรองเอาหัวขอที่ 3 (กลยุทธการเทรด) หัวขอที่ 5 (แนวโนมราคา) 

และหัวขอท่ี 6 (การวิเคราะหกราฟแทงเทียน) เปนขอมูลสําหรับนํามาประมวลผลดวยการวิเคราะหอารมณ

ความรูสึก (Sentiment Analysis) เพ่ือประกอบการพยากรณราคาสินทรัพยดิจิทัล ซึ่งเนื้อหาเก่ียวกับแนวคิด

การซื้อขายสินทรัพยบิทคอยน มลีักษณะดังภาพที่ 3 

 
ภาพที่ 3 แสดงหนาตางเนื้อหาเก่ียวกับแนวคิดการซื้อขายสินทรัพยบิทคอยน 

 

  ผูวิจัยพิจารณาเลือกสินทรัพย บิทคอยน (BTCUSD) เปนหลักในการศึกษา เนื่องจากเปน

สินทรัพยดิจิทัลที่มีมูลคาตลาด (Marketcap) สูงที่สุด มีการซื้อขายแพรหลาย และมีขอมูลความคิดเห็นจากนัก

ลงทุนในชวงเวลาที่ศึกษามากเพียงพอ ทําการเก็บรวบรวมขอมูล ตั้งแตวันที่ 9 กันยายน พ.ศ. 2565 ถึง วันที่ 5 

มกราคม พ.ศ. 2566 เปนเวลา 120 วัน จํานวน 8,968 ขอความ  

 4.2 การวิเคราะหขอมูล 

  ข้ันตอนนี้เปนข้ันตอนการวิเคราะหขอมูล โดยผูวิจัยไดนําความคิดเห็นจากนักลงทุนในสื่อสังคม

ออนไลนมาทําการวิเคราะหอารมณความรูสึก (Sentiment Analysis) เพื่อหาคาดัชนีชี้วัดระดับความรูสึก 

(Sentiment Score) โดยมีข้ันตอนการวิเคราะหความสัมพันธดังภาพที่ 4 
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ภาพที่ 4 ขั้นตอนการวิเคราะหความสัมพันธระหวางความรูสึกกับการเปลี่ยนแปลงราคาสินทรัพย 

 

  ซึ่งขอมูลความคิดเห็นจากสื่อสังคมออนไลนดังกลาวจะถูกแปลงจากขอมูลที่ไมมีโครงสราง 

(Unstructured Data) มาเปนขอมูลท่ีมีโครงสราง (Structured Data) โดยอาศัยกระบวนการวิเคราะห

ความรูสึกของขอความ (Sentiment analysis) และเมื่อไดขอมูลนักลงทุนในสื่อสังคมออนไลนที่อยูในรูปแบบ

ที่มีโครงสรางแลวก็นํามาวิเคราะหอารมณความรูสึกจากเนื้อหาของผูใชสื่อสังคมออนไลน 

  การคํานวณคาความนาจะเปน (Probability) และ คาความรูสึก (Sentiment) ดวยไลบรารี

สําหรับวิเคราะหความรูสึกภาษาไพธอน คือ TextBlob (Loria, 2018) จากความคิดเห็นของนักลงทุนใน       

สื่อสังคมออนไลนที่มีลักษณะเปนขอความคํานวณโดยการนับคําที่เปน Positive และ Negative จากในแตละ

ผูใชในสื่อสังคมออนไลน และใหคา Sentiment และไดแสดงตัวอยางในตารางท่ี 1 

ตารางที่ 1  แสดงตัวอยางการคํานวณคา  Sentiment 

Date Tradingview Idea probability Sentiment 

13/11/65 BTC TRENT TO THE NEXT BULL CYCLE. Around the bottom now 

we Will Talk Next Year...  BTC   TRENT TO THE NEXT BULL CYCLE 0.728104 POSITIVE 

12/11/65 BTC Down again on the Hourly??. So it looks like BTC   might 

be headed down again on the short term. What are your 

thoughts? 

0.973644 

 

NEGATIVE 

 

:: :: : : 

 

Gathering Idea 

Data Preparation 

Sentiment Analysis Calculate Indicator 

Bitcoin price  

Time series data 

Correlation 

Prediction 

Trading idea 
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  ในแตละวันอาจจะมีจํานวนนักลงทุนในสื่อสังคมออนไลนมากกวา 1 ประโยค ดังนั้น ผูวิจัยจึงไดทํา

การคํานวณหาคาคะแนน Sentiment Score เฉลี่ยในแตละวัน เพื่อนําไปใชสําหรับการวิเคราะหความสัมพันธกับ

ขอมูลราคาสินทรัพยดิจิทัลจากสื่อสังคมออนไลน จากนั้นนําคาเฉลี่ยของ  Sentiment Score ที่ไดในแตละวัน 

คํานวณการถวงน้ําหนักของความรูสึก ที่คิดจากรอยละของความคิดเห็นในวันนั้น เชิงบวก เชิงลบ และเปนกลาง 

ควรจะมีคา Sentiment Score มาเปรียบเทียบและเลือกวาความคิดเห็นสวนใหญในวันนั้นเปนบวกหรือลบ

มากกวากัน (กรณีเปนลบ คา Sentiment Score จะใหคาเปนติดลบดวย) ดังแสดงในตารางที่ 2 

ตารางที่ 2  แสดงตัวอยางการคาํนวณคา  Sentiment 

Date 

จํานวนโพสท Average Sentiment Probability 

Trading Idea Negative Neutral  Positive  Negative Neutral  Positive  

: : : : : : : : 

11/1/2022 64 17 20 27 -0.97493 0.91748 0.93916 

11/2/2022 53 9 23 21 -0.90231 0.95334 0.98286 

11/4/2022 61 10 21 30 -0.97064 0.96134 0.97485 

: : : : : : : : 

   

  จากนั้นนําคาของ  Adjust Sentiment Score ที่ไดจากฝงที่มีจํานวนความเห็นของผูใชมากกวา           

มาคํานวณหาเปาหมายราคาจากคาเฉลี่ยราคายอนหลัง 7 วันกอนหนา (Average True Range : ATR (7))                   

ผลการพยากรณราคา แสดงดังตารางที่ 3 

ตารางที่ 3 แสดงผลการพยากรณราคาบิทคอยนที่ไดจากโมเดล 

Date 

Trading 

Idea Sentiment Count % 

Average 

Probability Score ATR (14) 

ความเปลี่ยน 

แปลง ราคาปดจริง ราคาทํานาย 

: : : : : : : : : : : 

11/1/2022 64 Positive  27 42.2 0.93916 0.25 269.13 67.14 20485.27 20562.91 

11/2/2022 53 Positive  21 39.6 0.98286 0.17 273.01 45.57 20159.5 20608.48 

11/3/2022 67 Negative  25 37.3 0.96215 -0.36 256.89 -92.23 20209.99 20516.25 

: : : : : : : : : : : 
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 4.3 ผลการวิเคราะหขอมูล 

  ผูวิจัยไดทําการวิเคราะหขอความโดยวิธีเรียนรูเชิงลึก จากความคิดเห็นในสื่อสังคมออนไลน บน

เว็บไซต tradingvew.com ไดขอมูลที่เปนลักษณะขอความทั้งสิ้น 8,968 เรคคอรด จากนั้นผูวิจัยไดนําขอมูลที่

ไดมาทําการวิเคราะหอารมณความรูสึก (Sentiment Analysis) ซึ่งขอมูลการแสดงความคิดเห็นจากนักลงทุนใน

สื่อสังคมออนไลนจะถูกวิเคราะหอารมณความรูสึก ไดเปน Sentiment Score จากนั้นนําคาที่ไดมาเปรียบเทียบ

และวิเคราะหหาความสัมพันธกับขอมูลสินทรัพยดิจิทัล โดยเปนการนําตัวแปรทั้งสองตัว คือ คาความรูสึก      

นักลงทุนในสื่อสังคมออนไลนกับราคาสินทรัพยดิจิทัล มาทําการเปรียบเทียบขอมูลทั้งสองแหลงนี้ ซึ่งสามารถ

แสดงลักษณะของขอมูลในชวงเวลาดังกลาวไดดังตารางที่ 4  

ตารางที ่4 แสดงขอมูลเปรียบเทียบราคาจริงและราคาพยากรณจากโมเดล 

รายการ ราคาจริง ราคาทํานาย 

จํานวนชุดขอมูล (วัน) 120 120 

คาเฉลี่ย  18375.52 18465.33 

คาเบ่ียงเบนมาตรฐาน 1650.21 1570.58 

คาต่ําสดุ 15787.28 16262.75 

คามากที่สุด 22370.44 21655.77 

R2 Score - 0.87 

MSE - 349198.86 

RMSE - 590.93 

MAE - 380.81 

   

  เมื่อแสดงดวยแผนภูมิเชิงเสน (Line Chart) เพ่ือเปรียบเทียบราคาจริงกับราคาที่ เกิดจาก       

การทํานาย เชน ราคาบิทคอยนในวันที่ 1 พฤศจิกายน พ.ศ. 2565 จะนํามาคํานวณคูกับคาความรูสึกนักลงทุน

ในสื่อสังคมออนไลนในวันเดียวกัน คือ วันที่ 1 พฤศจิกายน พ.ศ. 2565 เปนตน ซึ่งไดผลลัพธดังภาพที่ 5  

 
ภาพที่ 5  แสดงการเปรียบเทียบขอมูลราคาจริงกับราคาพยากรณ 
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  ภาพที่ 6 กราฟแสดงการเปรียบเทียบคาความรูสึกของนักลงทุนกับราคาสินทรัพยดิจิทัล 

   

  จากภาพที่ 6 จะเห็นไดวาคาความรูสึกที่ปรับแกแลวคํานวณรวมกับราคาปดของวันกอนหนา ได

ผลลัพธของการพยากรณราคาจากคาความรูสึกของนักลงทุนในสื่อสังคมออนไลนนั้น สอดคลองกับราคาของบิท

คอยน แสดงใหเห็นวาแนวโนมของทั้งสองตัวแปรนั้นจะมีการเพ่ิมขึ้นหรือลดลงในทิศทางเดียวกัน ซึ่งจากการ

เปรียบเทียบระหวางคาความรูสึกของผูใชนักลงทุนในสื่อสังคมออนไลนกับราคาสินทรัพยดิจิทัล แสดงใหเห็นวา

ความคิดเห็นของนักลงทุนในเครือขายเทรดดิงวิวที่มีจํานวนมากเพียงพอ สามารถใชประกอบการตัดสินใจในการ

ลงทุนได ทั้งนี้เพ่ือใหสามารถมองเห็นถึงความสัมพันธระหวางตัวแปรผูวิจัยจึงไดทําการเปลี่ยนแปลงขอมูลทั้ง

สองดวยเทคนิคตาง ๆ ดังที่กลาวในขั้นตอนที่ 4 ของวิธีการวิเคราะหขอมูล โดยนําคาท่ีไดจากคํานวณมา

เปรียบเทียบขอมูลนี้ดวยแผนภูมิเชิงเสน (Line Chart) ดังน้ี 

  4.3.1 การคํานวณแบบทับซอน 1 วัน (1-day overlap)  

   ผลเปรียบเทียบขอมูลทั้งสองแหลงนี้ดวยแผนภูมิเชิงเสน (Line Chart) ดังแสดงใน                   

ภาพที่ 7 

 
ภาพที่ 7 กราฟแสดงการเปรียบเทียบระหวางคาความรูสึกของนักลงทุนในสื่อสังคมออนไลนกับราคาสินทรัพย

ดิจิทัล(ทับซอนกัน 1 วัน) 
    

   จากภาพที่ 7 เปนการเปรียบเทียบระหวางคาความรูสึกของนักลงทุนในสื่อสังคมออนไลน

กับราคาสินทรัพยดิจิทัลแบบทับซอนกัน 1 วัน จะเห็นไดวาราคาสินทรัพยดิจิทัลมีการเปลี่ยนแปลงรุนแรงใน

ชวงแรก และเมื่อเปรียบเทียบกับคาความรูสึกของผูใชเทรดดิงวิวเก่ียวกับราคาสินทรัพยดิจิทัลดูเหมือนวาคา   
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ที่ไดจะเปลี่ยนแปลงไดชากวาเล็กนอย แตมีแนวโนมไปในทิศทางเดียวกัน แสดงวา ตัวแปรทั้งสองนี้จะมี       

การเพ่ิมข้ึนหรือลดลงในทิศทางเดียวกัน 

  4.3.2 การคํานวณแบบใชคามาตรฐาน (Standardized)  

   หลังจากการคํานวณคา Z-score ในการหาคามาตรฐานของราคาบิทคอยนและ               

คามาตรฐานของความรูสึกนักลงทุนการเปรียบเทียบขอมูลทั้งสองแหลงนี้ดวยแผนภูมิเชิงเสน (Line Chart)  

ดังแสดงในภาพที่ 8 

 
ภาพที่ 8  กราฟแสดงการเปรียบเทียบระหวางคามาตรฐานของความรูสึกของนักลงทุนในสื่อสังคมออนไลนกับ

คามาตรฐานราคาสินทรัพยดิจิทัล 

 

   จากภาพที่ 8 เปนการเปรียบเทียบระหวางคามาตรฐานของความรูสึกของนักลงทุนในสื่อ

สังคมออนไลนกับคามาตรฐานของราคาสินทรัพยดิจิทัล จะเห็นไดวา คามาตรฐานของราคาสินทรัพยดิจิทัลจะ

มีความผันผวนคอนขางสูงในชวง 10 วันแรก แตในชวงเวลาตอมาราคาคอนขางคงที่ และมีการเปลี่ยนแปลง

ราคาอยางรุนแรงอีกครั้งในชวงวันที่ 60 -65 ทําใหการประเมินความรูสึก เมื่อเปรียบเทียบกับคามาตรฐานของ

ความรูสึกของผูใชนักลงทุนในสื่อสังคมออนไลนกลับมีแนวโนมของคามาตรฐานจากคาที่คอนขางต่ําในชวงเวลา

แรก แตในชวงเวลาตอมาจะมีแนวโนมที่เพิ่มขึ้นเรื่อย ๆ แสดงวา ตัวแปรทั้งสองนี้จะมีการเพ่ิมขึ้นหรือลดลงใน

ทิศทางที่ไมสอดคลองกัน 

  4.3.3 การคํานวณแบบการเปล่ียนแปลงแนวโนม (Trend Change) 

   ทําการคํานวณการเปลี่ยนแปลงแนวโนม (Trend Change) จากขอมูลการเปลี่ยนแปลง

ของความรูสึกของนักลงทุนในสื่อสังคมออนไลนกับการเปลี่ยนแปลงของราคาสินทรัพยดิจิทัล เปรียบเทียบ

ขอมูลทั้งสองแหลงนี้ดวยแผนภูมิเชิงเสน (Line Chart) ดังแสดงในภาพที่ 9 
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ภาพที่ 9 กราฟแสดงการเปรียบเทียบระหวางการเปลี่ยนแปลงแนวโนมของคาความรูสึกของนักลงทุนใน      

สื่อสังคมออนไลนกับการแปลงเปลี่ยนแนวโนมราคาสินทรัพยดิจิทัล 

 

จากภาพท่ี 9 เปนการเปรียบเทียบระหวางการเปลี่ยนแปลงแนวโนมของคาความรูสึกของ   

นักลงทุนในสื่อสังคมออนไลนกับการแปลงเปลี่ยนแนวโนมราคาสินทรัพยดิจิทัล จะเห็นไดวา คาทั้งสองเริ่มตน

จากตําแหนงท่ีตางกันกันจากกราฟจะเห็นไดคามาตรฐานของความรูสึกของนักลงทุนในสื่อสังคมออนไลน

เริ่มตนจากดานลางของแกน Y ในขณะที่คามาตรฐานของราคาสินทรัพยดิจิทัลเริ่มตนจากดานบนของแกน Y 

และแนวโนมของทั้งสองคาเคลื่อนตัวไปในทิศทางที่ตรงขามกัน แตมีบางชวงเวลาท่ีคาทั้งสองเปนไปในทิศทาง

เดียวกัน 

  4.3.4 การคํานวณแบบเปอรเซ็นตการเปลี่ยนแปลง (Percentage change)  

   เปนการวิเคราะหโดยการสังเกตเปอรเซ็นตการเปลี่ยนแปลงวาทั้งสองตัวแปรมีการเพ่ิมข้ึน

หรือลดลงในสัดสวนกี่เปอรเซ็นต เมื่อไดคาเปอรเซ็นตการเปลี่ยนแปลงทั้งสองตัวแปรแลว จึงนํามาเปรียบเทียบ

ขอมูลทั้งสองแหลงนี้ดวยแผนภูมิเชิงเสน (Line Chart) ดังแสดงในภาพที่ 10 

 
ภาพที่ 10 กราฟแสดงการเปรียบเทียบระหวางเปอรเซ็นตการเปลี่ยนแปลงของคาความรูสึกของนักลงทุนใน

สื่อสังคมออนไลนกับเปอรเซน็ตการเปลี่ยนแปลงของราคาสินทรัพยดิจิทัล 

    

   จากภาพที่ 10 จะเห็นไดวา ในชวงเวลาแรกรอยละการเปลี่ยนแปลงของคาความรูสึกของ

นักลงทุนในสื่อสังคมออนไลนและรอยละการเปลี่ยนแปลงของราคาสินทรัพยดิจิทัลนั้นเปนไปในทิศทางเดียวกัน 

จากการท่ีผูวิจัยทําการวาดกราฟ จะเห็นไดวา การหาความสัมพันธบนกราฟนั้นไมสามารถอธิบายถึง

ความสัมพันธของขอมูลทั้งสองชุดไดดี ดังนั้น ผูวิจัยจึงทําการวิเคราะหสหสัมพันธ (Correlation Analysis) โดย
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ใชทฤษฎีของ Pearson’s ในการหาคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธระหวางราคาบิทคอยน และคา Sentiment 

Score เพ่ือหาคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธของแตละเทคนิคการคํานวณ และพิจารณาถึงความเหมาะสมใน                   

การนําไปใชในการพยากรณราคาสินทรัพยดิจิทัลตอไปดังตารางท่ี 5 

ตารางที่ 5  แสดงคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ Pearson Correlation 

Techniques Trading Idea Sentiment Score 

Pearson Correlation Sig.(2-tailed) 

Actual Prices  0.89066 0.00000 

1-day overlap 0.84820 0.00000 

Standardized 0.329833 0.00023 

Trend Change -0.106254 0.24807 

Percentage Change -0.079638 0.38724 

* Correlation is significant at the 0.05 level (2-tailed) 

   จากตารางที่ 5 จะเห็นไดวา คาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ Pearson Correlation ที่คํานวณ 

โดยใชคาราคาปดของราคาสินทรัพยดิจิทัล (Actual Prices) ที่ไดจากการทํานายและคาจากการคํานวณแบบ  

ทับซอน 1 วัน มีคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ 0.89 และ 0.84 ตามลําดับ แสดงวาคาราคาจริงและราคาที่ไดจาก

การพยากรณ มีความสัมพันธกันในระดับสูงในทิศทางเดียวกัน ซึ่งสามารถนําผลลัพธนี้ไปใชสําหรับการวิเคราะห

จุดเปลี่ยนและการพยากรณราคาสินทรัพยดิจิทัลตอไปได 

   จากการวิเคราะหความสัมพันธ (Correlation) แสดงใหเห็นคาที่มีความสัมพันธกัน โดย

ตัวเลขยิ่งมากยิ่งมีความสัมพันธกันมาก และถาเปนบวก คือมีทิศทางไปในทางเดียวกัน แตหากเปนลบ

หมายความวา มีความสัมพันธแบบผกผัน มีทิศทางตรงขามกัน ดังแสดงในภาพที่ 11 

 
ภาพที่ 11  ภาพแสดงความสัมพันธระหวางคาการทํานายตาง ๆ กับราคาจริง 
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  4.3.5 การทดสอบสมมติฐานเชิงเปนเหตุเปนผล โดยการทดสอบ Granger-Causality  

   การทดสอบเพ่ือดูวาคาพยากรณสามารถทํานายราคาจริงในอนาคตไดหรือไม พบวา คาสถิติ

การทดสอบ F เปน 2.3035 และคา p ที่สอดคลองกันคือ 0.0809 เนื่องจากคา p ไมนอยกวา 0.05 จึงปฏิเสธ

สมมติฐานวางไมได นั่นคือคาพยากรณไมไดทํานายราคาจริงในอนาคต 

   เมื่อทําการทดสอบ Granger-Causality ในแบบยอนกลับ โดยใชราคาจริงเปนตัวแปรทํานาย

และคาพยากรณเปนตัวแปรตาม : สถิติการทดสอบ F เปน 61.66  และคา p ที่สอดคลองกันคือ 0.0000 เนื่องจาก

คา p นอยกวา 0.05 เราสามารถปฏิเสธสมมติฐานวางของการทดสอบและสรุปไดวาราคาจริงมีความเก่ียวของใน

การทํานายคาราคาจากการพยากรณได 

 
ภาพที่ 12  ภาพแสดงผลการวิเคราะห Granger-Causality Test 

 

   ดังนั้น ผลการทดสอบความสัมพันธที่เปนเหตุเปนผลกันระหวางราคาจริงของสินทรัพย

ดิจิทัลกับราคาที่พยากรณไดนั้น สรุปไดวามีความสัมพันธแบบทางเดียว ที่ระดับนัยสําคัญ 0.05 คือราคาท่ี

พยากรณไมไดแสดงความสัมพันธกับการเปลี่ยนแปลงราคาจริงของสินทรัพยดิจิทัล สวนการเปลี่ยนแปลงราคา

จริงของสินทรัพยดิจิทัลไดแสดงการมคีวามสัมพันธกับราคาที่พยากรณได 

 4.4 การพัฒนาระบบทํานายราคาและสนับสนุนการตัดสินใจในการลงทุน 

  การพัฒนาระบบ ดําเนินการตอเนื่องจากขั้นตอนของการสรางโมเดลเพ่ือทํานายราคาสินทรัพย

ดิจิทัล โดยมีเปาหมายในการสรางระบบที่สามารถดําเนินการตามขั้นตอนที่ไดทําการศึกษามาตั้งแตตน โดย
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เครื่องมือที่ใชในการพัฒนาระบบ พัฒนาดวยภาษาไพธอน และใชไลบรารี่ streamlit เพ่ือใหสามารถทํางานบน

เว็บไซตไดอยางสมบูรณโดยไมตองยอนกลับไปทํางานบนเครื่องเทอรมินอลซ้ําอีก 

 

 

ภาพที่ 13  ภาพแสดงข้ันตอนการทํางานของระบบทํานายราคาสินทรัพยดิจิทัล 

 

  ภาพที่ 13 แสดงขั้นตอนการทํางานของระบบทํานายราคาสินทรัพยดิจิทัล เมื่อระบบทํางาน จะ

เริ่มจากการดึงขอมูลความคิดเห็นของนักลงทุนในเว็บไซตเทรดดิงวิว ตามชวงเวลาที่ตองการวิเคราะหขอมูล ซึ่ง

จะไดขอความแบบไมมีโครงสรางเทาที่จะสามารถเขาถึงไดผานชองทางการเขาถึงทั่วไป เมื่อไดขอมูลมาแลว 

ระบบจะทําความสะอาดของขอมูล ลบอีโมติคอน จัดรูปแบบ แปลงชุดขอมูลวันท่ี ตัดคํา เปนตน เมื่อผาน

ขั้นตอนการจัดการขอมูลแลวจึงนําชุดขอมูลที่สะอาดแลวมาทําการวิเคราะหความรูสึก (Sentiment analysis) 

เพ่ือจําแนกความคิดเห็นของผูใชงานเปนเชิงบวกและเชิงลบ และคาดัชนีที่จะสามารถนําไปประกอบการ

ทํานาย นั่นคือ นําดัชนีที่ไดจากการวิเคราะหความรูสึกมาคํานวณรวมกับคาเฉลี่ยเคลื่อนท่ี และกรอบราคา

เฉลี่ย เพ่ือใหไดราคาที่คาดหมายวาจะเกิดขึ้นในชวงเวลาที่สนใจ เชน จากตัวอยางวันที่ 17 ธันวาคม ความ

คิดเห็นสวนใหญ มองวาราคาจะเปนบวก (เปนบวก 46 ความเห็น เปนลบ 14 ความเห็น) ดังนั้น ทิศทางการเท

รดจึงควรเลือกฝงซื้อมากกวาฝงขาย สวนราคาที่คาดหวัง จากการคํานวณ คือ 17,191.68 ดอลลาหสหรัฐตอ   

1 เหรียญบทิคอยน นั่นเอง 

 

วันที ่
ความคิดเห็น 

Positive Negative 

17 ธันวาคม 2022 46 0.4575 14 0.4007 

ทิศทางการเทรดที่แนะนํา ซื้อ (Long) 

ราคาเปาหมาย 17191.68 
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5. สรุปผลการศึกษา 

 ผูวิจัยไดทําการศึกษาการประยุกตใชเทคนิคการเรียนรูเชิงลึกเพ่ือวิเคราะหจุดเปลี่ยนของราคาสินทรัพย

ดิจิทัลในแพลตฟอรมเทรดดิงวิว โดยมีวัตถุประสงคเพ่ือศึกษาอารมณความรูสึกเชิงบวกและเชิงลบของ                   

นักลงทุนในสื่อสังคมออนไลนตอการเคลื่อนไหวของราคาสินทรัพยดิจิทัล เพ่ือศึกษารูปแบบความสัมพันธ

ระหวางนักลงทุนในสื่อสังคมออนไลน ท่ีมีตอการเคลื่อนไหวของของราคาสินทรัพยดิจิทัล และเพ่ือพยากรณจุด

เปลี่ยนของราคาสินทรัพยดิจิทัลดวยเทคนิคการเรียนรูเชิงลึก โดยขอมูลที่ใชทําการวิเคราะหมาจากความ

คิดเห็นในสื่อสังคมออนไลน บนแพลตฟอรมเทรดดิงวิว ขอมูลมีลักษณะเปนขอความ 8,968 เรคคอรด จากนั้น

นําขอมูลที่ไดมาเขาสูกระบวนการจัดเตรียมขอมูล (Data Preparation) ประกอบดวย การทําความสะอาด

ขอมูล (Data Cleansing) การตัดคํา (Tokenization) การกําจัดฟุมเฟอย (Stop word) และการใชเทคนิค

คนหารากศัพท (Stemming) ตามกระบวนการของการเตรียมขอมูลสําหรับการวิเคราะหเหมืองขอความ 

จากนั้นนําขอมูลราคาสินทรัพยดิจิทัล และขอมูลที่เปนขอความ ที่ผานการวิเคราะหอารมณความรูสึกนักลงทุน

ในสื่อสังคมออนไลนมาวิเคราะหหาความสัมพันธระหวางขอมูลจากสองแหลงขอมูลดวยการวิเคราะห

สหสัมพันธ โดยใชคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธของเพียรสัน โดยการใชเทคนิคตาง ๆ ทั้ง 5 เทคนิค ผลการวิจัย

พบวา คาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธมีคาเทากับ 0.89 แสดงใหเห็นวาขอมูลนักลงทุนในสื่อสังคมออนไลนกับราคา

สินทรัพยดิจิทัล มีความสัมพันธกันในระดับมากในทิศทางเดียวกันเชิงบวก และผลการทดสอบ Granger-

Causality แบบยอนกลับ โดยใชราคาจริงเปนตัวแปรทํานายและคาพยากรณเปนตัวแปรตาม สรุปไดวาราคาจริงมี

ความสัมพันธเชิงบวกในการทํานายคาราคาจากการพยากรณ 

 

6. อภิปรายผล 

 การศึกษานี้เปนการนําขอความในสื่อสังคมออนไลนจากชุมชนนักเทรด มาทําการวิเคราะหเพื่อจําแนก

ความรูสึกเชิงบวกและเชิงลบของผูใช และเพื่อเปรียบเทียบกับการเปลี่ยนแปลงตอราคาสินทรัพยดิจิทัล วามี

ความสอดคลองสัมพันธกันอยางไร จากการศึกษาพบวา ความคิดเห็นของผูใชเหลานี้มีความสัมพันธกับ                  

การเปลี่ยนแปลงของราคาสินทรัพยดิจิทัลอยางมีความหมาย กลาวคือ ผูใชงานแพลตฟอรมเหลานี้เปน                   

ผูมีประสบการณในการเทรด มีการนําทฤษฎีของกราฟ การวิเคราะหขาวสารหรือตัวเลขทางเศรษฐกิจมา

ประกอบกันเปนบทวิเคราะห เม่ือมีจํานวนผูใชจํานวนมาก มีความคิดเห็นไปในทางใด ราคาสินทรัพยก็มักจะไป

ทางนั้น ทําใหระบบนี้มีประโยชนสําหรับประกอบการตัดสินใจลงทุนในสินทรัพยดิจิทัลของนักลงทุนรายยอย

จากการวิเคราะหกระบวนการเพ่ือใหไดมาซึ่งขอมูล ผูวิจัยไดดําเนินการพัฒนาระบบตนแบบการพยากรณราคา

สินทรัพยดิจิทัล โดยอาศัยการรวบรวมความคิดเห็นของผูใชโดยอัตโนมัติ แลวนํามาวิเคราะหความรูสึกเพ่ือหา

ฉันทามติของนักลงทุน (Trader opinion mining) จากนั้นนําคาดัชนีที่ไดจากการวิเคราะหมาคํานวณรวมกับ

ดัชนีอื่น ๆ ระบบที่ไดควรจะสามารถสนับสนุนการตัดสินใจในการลงทุน ทั้งทิศทางการเทรด และราคา

เปาหมาย ระบบที่ไดนี้จึงจะเปนประโยชนสําหรับผูที่สนใจในการลงทุนในสินทรัพยดิจิทัลตางๆ และสามารถ

ประยุกตใชกับสินทรัพยประเภทอื่น ๆ เชน หุน ทองคํา น้ํามัน และตลาดเงินตราตางประเทศได สวนปญหาที่

พบในการพัฒนาระบบคือ รูปแบบของเนื้อหาเว็บมักจะมีการเปลี่ยนแปลงคาตัวแปร (Element) สําหรับ                 
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การแสดงผล อาจทําใหกระบวนการดึงขอมูลไมสามารถทํางานไดตามที่คาดหวัง สงผลใหการทํางานของระบบ

ผิดพลาดไปได 
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